


 

 
Con gran entusiasmo les presentamos "La ciencia de datos en 50 artículos 
for the working analyst” dedicada a los practicioners de la Ciencia de Datos. 
Esta es una parte de nuestra selección de los 150 artículos más relevantes 
en Ciencia de Datos, Machine Learning y Deep Learning.


El objetivo de este compendio es ayudar a aquellos que necesiten 
conocimiento y referencias previas para leer artículos state-of-the-art.


La Ciencia de Datos es una combinación armoniosa entre Computación, 
Estadística y otras áreas de las matemáticas, por lo que en esta lista 
encontrarán temas bastante diversos, aunque todos con el común 
denominador de ser importantes para la resolución de problemas data-driven.


¡Esperamos que encuentren esta lista útil en su estudio de esta área!

La elección de los artículos de esta edición no representa ni el estado del 
arte, ni un recuento histórico de área. 
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