Causalidad en Machine Learning en 25
articulos for the working scientist




Esta coleccion de 25 articulos acompana el curso Causalidad en Machine
Learning, cuyo propoésito es formar cientificos de datos capaces de construir
modelos confiables, explicables y s6lidamente fundamentados en relaciones
causales. A diferencia de la correlacion —una relacion simétrica—, la
causalidad implica una direcciéon y una intervencion; es el fundamento de la
inferencia robusta en contextos reales donde la toma de decisiones tiene
consecuencias.

En esta edicion hemos priorizado articulos que introducen, desarrollan y
aplican herramientas del aprendizaje causal, una rama critica del machine
learning moderno que esta transformando disciplinas como la medicina, la
economia, el marketing, las politicas publicas y la inteligencia artificial
responsable.
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