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Esta selección de 25 artículos está orientada a profesionales y estudiantes 
que buscan comprender las bases matemáticas que sustentan los modelos 
de machine learning y las técnicas de ciencia de datos contemporánea. Su 
objetivo es acompañar el curso Matemáticas para la Ciencia de Datos del 
Colegio Bourbaki, funcionando como una extensión conceptual y una guía de 
lectura profunda.

En esta edición hemos priorizado artículos que desarrollan el 
fundamento matemático detrás de los métodos más usados en aprendizaje 
automático: probabilidad, estadística, álgebra lineal, optimización y cálculo. 
También se han incluido estudios seminales y textos modernos que ayudan a 
comprender fenómenos clave como la convergencia de algoritmos, la 
regularización, el comportamiento de grandes modelos o las técnicas 
numéricas aplicadas.
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