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Esta colección de 25 artículos académicos ha sido seleccionada para 
acompañar el curso Profundización de Machine Learning, orientado al 
estudio de técnicas intermedias en ciencia de datos, con énfasis en variables 
latentes, datos secuenciales y aprendizaje basado en refuerzo. A lo largo del 
curso se abordan temas como análisis de supervivencia, autoencoders, 
series de tiempo, sistemas de recomendación y métodos de toma de 
decisiones secuenciales.
Los artículos incluidos en esta bibliografía combinan desarrollos teóricos 
sólidos con aplicaciones prácticas, y ofrecen al estudiante una visión 
profunda de modelos intermedios que articulan estadística avanzada, redes 
neuronales densas, arquitecturas recurrentes y técnicas probabilísticas. Se 
ha priorizado literatura que contextualice tanto el tratamiento de datos 
incompletos o censurados, como la construcción de modelos interpretables y 
eficientes para predicción, compresión y personalización.
Esta selección busca fundamentar los contenidos del curso dentro del marco 
de la investigación contemporánea, conectando cada módulo con avances 
relevantes en el aprendizaje automático. Al mismo tiempo, proporciona a los 
participantes referencias clave para aplicar estas técnicas en sectores como 
la salud, las finanzas, la logística y el desarrollo de productos inteligentes, 
promoviendo una visión crítica, ética y aplicada de la inteligencia artificial.
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