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Esta coleccion de 25 articulos fue disefiada para acompafar el curso Deep
Learning for Finance, una experiencia formativa avanzada en el uso de redes
neuronales aplicadas a la informacion financiera moderna. Nuestra curaduria
apunta a consolidar el conocimiento préactico, técnico y conceptual de los
analistas cuantitativos que desean integrar técnicas de deep learning en la
construcciéon de modelos para series temporales, deteccion de fraude,
andlisis textual, pricing de derivados, y finanzas descentralizadas.

A diferencia de nuestras otras selecciones, aqui no se abordan
fundamentos generales de estadistica, modelos clasicos de ML o
estructuras financieras tradicionales. En cambio, nos enfocamos
exclusivamente en los avances recientes y arquitecturas especializadas que
han revolucionado el analisis financiero.
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